20-21 EYLUL 2025

Hilton Garden Inn Mardin
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Yapay zeka (Al)
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Gogus
hastaliklarinda
Al kullaniminin

potansiyeli

Saglk alaninda
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Yapay Zekanin Etkisi

Son yillarda insan hayatinin her
alaninda yer almakta

Saglik alaninda devrimsel
gelismelere oncultuk etmekte




* Insan beyninin gerceklestirebildigi stirecleri
modellemeye calisir:

e Ogrenme
Ya pay Sinil"  Uretebilme
v * Anlama
Aglarl * Siniflandirma

* Genelleme
* Analiz etme
 Hatirlama




Temel Tanim

* Yapay zeka, insan zihninin ve zekasinin bir simuilasyonu olarak
tanimlanabilir.



™) Yapay Zeka
Bilgisayarlar yardimiyla insan
davramislarinin taklit edilmesidir.

%

Makine Ogrenmesi

Yapay zekanin alt dalidir, deneyimlerle
modellemeler iizerinden grenme saglanir.

Derin Ogrenme

Makine ogreniminin alt dalidir, yapay sinir
aglan lzerinden ogrenme saglanir.

Veri odaklidir: Girdilerden
citkarimlar yapar.

Model olusturur: Matematiksel ve
istatistiksel yontemlerle 6grenme
surecini gerceklestirir.

Deneyimle gelisir: Daha fazla
veriyle performansi artar.

Tahmin ve siniflandirma:
Gelecege yonelik 6ngorilerde
bulunur veya mevcut veriyi
gruplar.



Ya pay Slnlr Aélarl . ..Yapay sinir aglari tipki insan beyni gibi
(NeuralNEtWOrkS) noéronlardan olugur.
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Girig Katmani Ara Katmanlar

Cikis Katmani



Pixels of image fed as input

Input Layer
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Output Layer




Classification Object Detection Instance

Classification

+ Localization Segmentation

CAT, DOG, DUCK CAT, DOG, DUCK

%, i
Y

Single object Multiple objects

Figure 1. Examples of pattern recognition operations

Image credit: Cornell University Computer Vision lectures




Dijital saglik

teknolojileri

* Teletip uygulamalari
* Robotik girisimler

* AR-VR

* Giyilebilir teknolojiler
e Sensorler

* Yapay zeka

* Biyoteknoloji



* Bilgisayarli tomografi taramalarini analiz ederek
akciger kanseri ve inme teshisi konulabilmektedir

» Kardiyolojide hastalarin Elektrokardiyogramlarini
analiz ederek ani kalp krizi riski belirlenebilmektedir

Kullanim « Kalp ve Akciger hastaliklarina tani koyabilen
steteskop

Alanlarina

* Dermatolojide hastalikli deri goruntilerini analiz

C) rne k‘ er.. ederek lezyonlarin siniflandiriimasi
yapilabilmektedir

* GOz goruntulerini analiz ederek diyabetik retinopati
gostergelerinin belirlenmesi saglanabilmektedir
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e Goriuntileme alaninda:

q,U reai Products

agXR

Al for Blazing Fast

Reporting on
Chest X-Rays
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Screened by qure.ai

Study result: Positive

Opacity is observed in both lung
fields

Pleura is normal

The Heart is normal
Both hila appear normal
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Channel Viewer

fy 22022022 ChestxRay

.

Edit Report




Want to learn more about Lunit Al Solutions? Let's connect! &elj|EIed8IS

@ Lunit’ Radiology ¥  Oncology v  Publications  Investors v Careers v AboutUs v

@ Lunit INSIGHT CXR

Al Solution for Chest X-ray

Proven accuracy leading to complete efficiency




Control
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Pan Adjust  Reset

Classification
Please classify this case

Abnormal Normal
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VUNO Med®-LungCT Al™

@ VUNO Med-LungCT Al

VUNO Med-LungCT Al detects nodules
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Nodiil takibinde:

Rad Al Announces $60M Series C & Read More Here —

$ Rad Al REQUEST DEMO

RAD Al REPORTING

Speak Less, Say More with Rad Al's
radiology reporting software

Experience a breakthrough with radiology reporting software that builds on Rad Al's
leadership in generative Al. Reduce dictation times by up to 50% and words dictated
by up to 90%.

REQUEST DEMO




Akciger nodiilleri ve interstisyel akciger hastaliklari tespiti

Newsroom | ZebraBlog | Careers | @ United Kingdom - English v | Login |

Zebra Software Suite > Al Software

Al for the Frontline

With Zebra’s Al solutions, companies can unlock the potential of their frontline
operations, harnessing the power of automation to make better business decisions.

Zebra’s Al opens up a world of possibilities, making work for the frontline better every
day.

Re
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* Annalise CXR: 124 farkl akciger patolojisini analizi

Experience comprehensive Al for medical imaging

@ View sample studies éb Upload your own images

Motor vehicle

Outpatient screenin ? Routine post-o
accident P g > ' P P
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PE algorithm
iPE Algorithm

RV/LV Ratio Algorithm
DVT Algorithm

IVC Filter Algorithm

Triage and Notification
Algorithms

Worklist and PACS-agnostic image-based algorithms for
pulmonary embolism (PE), incidental pulmonary
embolism (iPE) and RV/LV measurement, plus an
ultrasound text-based algorithm for deep vein thrombosis
(DVT).*

*PE and iPE algorithms are FDA-cleared image-based algorithms
available in the Aidoc briefcase. RV/LV ratio output supplied by Aidoc

partner Imbio.
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RV/LV Ratio-Based Risk

Stratification
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Heart Rate Monitored

Systolic Blood Pressure

Diastolic Blood Pressure

Vasopressor support

Oxygen delivery

D-Dimer

Troponin
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Marvin McKinney

Patient is comfortable on 2
L/min 02

Does this patient have any
Room air ~ bleeding concerns?
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No history of any bleeding
concerns

EHR Integration With Cross-Departmental Chat
Labs/Vitals



Aidoc, dinya capinda bircok hastane ve saghk kurulusunda aktif olarak
kullaniimaktadir. Ozellikle Acil Servisler ve Yogun Bakim Uniteleri gibi hizh
teshis gerektiren bolimlerde tercih edilmektedir. Kullanildigi bazi saglk
sistemleri sunlardir:

* ABD'deki buyuk hastaneler ve saglik aglari
* Avrupa'daki tibbi goruntiuleme merkezleri
* Israil, Almanya, Birlesik Krallik gibi lilkelerde klinik uygulamalar



14 Research - September 19, 2025

[Cough frequency monitoring: current technologies and clinical research

applications].
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nature communications 8

Article https://doi.org/10.1038/s41467-023-39631-x

Opportunistic detection of type 2 diabetes
using deep learning from frontal chest
radiographs

Article https://doi.org/10.1038/s41467-023-39631-x




Cardiology and Heart Surgery

First Al Deep Learning Tool to Detect

Heart Failure on Chest X-Rays
Outperforms Radiologists

Deep learning for the assessment of chest X-rays

Data Model architecture
preprocessi and prediction

Original image Processed image
v
Conv2d
BatchNorm2d
RelU
MaxPool2d
v

TransitionLayer1
v

DenseBlock2
‘ TransitionLayer2
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Al model performance
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Al model outperforms 15 individual

radiologists and their consensus vote
on the task of identifying left
ventricular structural abnormalities
from chest X-rays



* Apple Watch, Fitbit, Xiaomi
Band gibi cihazlar ile oksijen
saturasyonu, kalp hizi ve uyku
duzeni takibi yapilabilmekte,




{

t/ | \" i w .
(A ‘\ \1_

e

'v*."““. R
“":“:\:‘:_-

\) W v

| ‘ ll/l//k{
(AL LT

ERLERLLL LA AR T RS




Obstruktif Uyku Apnesi (OSA) ve Al

.~ Polisomnografi verilerinin Al ile analizi

.~ Al ile evde uyku apnesi tarama sistemleri

.~ Uyku Apnesinin Tespiti

L~ Uyku Evrelerinin Analizi ve Otomatik Skorlama

.~ Uyku Kalitesini Artirmaya Yonelik Mobil Uygulamalar

»Uyku glinlikleri ve giyilebilir sensorler ile entegre ¢alisan uygulamalar (Apple
Sleep, SleepScore, Sleep Cycle vb.)

» Chatbot destekli uyku koglugu sistemleri, kullanicilara uyku hijyeni dnerileri



« Ulkemizde uyku hastaliklar1 ve uyku diizeni takibi i¢in kullanilan cesitli mobil uygulamalar bulunmaktadir

* Bu uygulamalar, kullanicilarin uyku kalitesini izlemelerine ve iyilestirmelerine yardimci olmayi
amaclamaktadir
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Pillow

108 cihazlar i¢in tasarlanmis bu uygulama, Apple Watch
ile entegre calisarak uyku diizeninizi otomatik olarak
takip eder. Uyku evrelerinizi analiz eder ve detayli
raporlar sunar.

Sleep Tracker - Uyku Kayit

Kisisel uyku asistani olarak islev goren bu uygulama,
uyku donglinlizii izler, horlama kaydi yapar ve uyku
sesleri saglar. Uyku kalitenizi artirmak 1¢in cesitli
ozellikler sunar.

SnorelLab

SnoreL.ab

Horlama seviyenizi kaydeden ve analiz eden bu
uygulama, horlama aliskanliklarinizi anlamaniza ve
azaltmaniza yardimci olur. Horlama seslerinizi
kaydederek istatistikler sunar ve etkili ¢coziimler onertir.




ASYOD

DIJITAL SAGLIK
BiLIM KURULU

Obstruktif Uyku Apnesinin Tanisi ve Siddetinin
Tahmini Icin Makine Ogrenimi Tabanli Bir
Tarama Modeli

Neslihan Ozgelik! , Emre Bendes'*, Ali Erdem Ozgelik!3, Elvan Sentiirk Topaloglu! , Songiil Ozyurt! , Mehmet Karadag?®, Ozge Aydin Giigli® , Merve Nur
Yildiz® , Hadice Selimoglu Sen?, Aleyna Yetkin®, Burcu Baran Ketencioglu®, Onder Oztiirk® , Hilal Tarkmen Kaya®, Nurhan Sanoglu? , Mustafa Colak? ,
Muhammet Emin Akkoyunlu®, Abdullah Kansu® , Abdurrahman Kotan®, Fatma Gllsim Karakas® , Yilmaz Bllbul'?, Sibel Dogrul!, Aziz Gumis', Gizem
Ozcibik 1sik12 | Omer Topaloglu? , Bilge Yilmaz Karal , Unal Sahint

1.0 1

* 10 merkezden 1954 hasta 05

Model performansinin degerlendirilmesinde 2
o 0.6
* (AUC) 0.97 2
e';
g 04
* PPD %97.56 3
P ——  Normal (AUC = 0.9546)
e NPD %87.11 02 /,’ ——  Mild (AUC = 0.8919)
,/ == Moderate (AUC = 0.9588)
,/ = Severe (AUC =0.9105)
0.0 1 1 1 1
0.0 0.2 0.4 0.6 0.8 1.0

False Positive Rate
Figure 3. Receiver Operating Characteristic (ROC) Curve of classes.



Klinik Karar Destek Sistemleri

e Pulmoner emboli, pndmoni ve interstisyel
akciger hastaliklari tanisinda Al kullanimi

e Al ile hasta takibi ve prognoz tahmini

* Elektronik saghk kayitlarindan risk analizleri

Al ile Solunum Fonksiyon Testleri

* PEF, FVC, FEV1 gibi parametrelerin Al ile analizi

* KOAH ve astim ayirici tanisinda Al kullanimi
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En dikkat cekici gelismeler LLM alaninda




Chatbotlar (medikal cihaz yazilimlari)

e Saglk asistanlari—dijital hastalik yonetim platformlari

* Hastalik spesifik uygulamalar— Gogus hastaliklari alaninda daha cok
hastalik tani ve takibi ile ilgili aplikasyonlar



MedLM MedLM

New Al Models Transforming Healthcare

Google Vertex Al, saglik alaninda yapay
zeka modellerini gelistirmek
icin MedLM adli tibbi dil modeliyle
entegrasyon saglamistir.

One cikan 6zellikler:

* MedLM, blyuk dlcekli tibbi veri
setleriyle egitilmis bir modeldir.

* Klinik metin analizi, otomatik rapor
olusturma, doktor asistanlari, ve tibbi
arastirma destekleri gibi alanlarda
kullanilabilir
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Microsoft Dragon =~ =il N
Copilot -



Microsoft

Dragon

Zaman Tasarrufu: Belgeleme ve idari islemlerde harcanan
sireyi azaltir.

Hasta Odakhilik: Saglik calisanlarinin hastalarla daha fazla
ilgilenmesini saglar.

Ses Destegi: Sesli komutlarla kolay kullanim imkani sunar.

Giivenilir Bilgi: Doktorlarin sorularini giivenilir kaynaklardan
yanitlar.



Diger alanlar

* llag tarif etme

 Diyabet takibi: Ornegin, Insulin Now adli bir sirket tarafindan gelistirilen bir uygulama, diyabetik hastalarin insulin dozlarini takip
etmek icin kullaniimaktadir.

* Beyin ameIiKatIarlnda yol gdsterme: Ornegin, Brainlab adli bir sirket tarafindan gelistirilen bir uygulama, beyin ameliyatlari
sirasinda doktorlarin yol gostermek icin kullanilmaktadir.

» Cocuk saghg takibi: Ornegin, Babyscripts adli bir sirket tarafindan gelistirilen bir uygulama, hamilelik sirasinda ¢ocuk sagligi
takibinde kullaniimaktadir.

 Hasta takip sistemleri: Ornegin, MedyMatch adli bir sirket tarafindan gelistirilen bir uygulama, hasta verilerinin taranmasi ve tibbi
durumlarin tespiti icin kullaniimaktadir

* ilag 6nerme: Yapay zeka sistemleri, bir hastanin tedavisinde kullanilabilecek ilaglari onerebilir. Ornegin, bir doktorun bir hastaya
verdigi ilaclari inceleyerek, en uygun ila¢ secenegini dnerebilir. Bu sayede, doktorlar hastanin tedavisinde en etkili ilaglari secebilir.

* Tibbi kayit yonetimi:

. Hast%_(li_anwmanhél: Yapay zeka sistemleri, saglik alaninda kullanilirken, hastalarin sorularini yanitlayarak, onlara danismanlik
yapabilir.

* Epidemiyolojik takip: Yapay zeka sistemleri, sa%llk alaninda kullanilirken, epidemiyolojik takibi de destekleyebilir. Ornegin, bir
bolgede bir salginin yayilmasini izleyerek, saglk otoritelerinin salginin yayilmasini engellemeye yardimci olabilir.



Saglik verisi isleme konusundaki KVKK ve diger mevzuat islemleri



Yapay zeka destekli karar destek sistemi (expert system / Al-based decision support)

}X{ Turkge Vv

@
@NeyimVar?

Sorulari Cevaplayiniz

NeyimVar uygulamasi ne ise yarar?

Girdiginiz sikayetlerinizi degerlendirerek sizin
dogru bransa yonlendirilmenizi saglar.

@tﬁr‘kiye-gg_!.ﬁ!:—

Girdiginiz sikayetlerle iliskili, sistemin size NeyimVar Sistemine Nasil Giris Yaparim?
SO rd ugu soru Ia ri ceva p Iayl NniZ. Sisteme giriste kimlik dogrulama e-Nabiz veya e-

Devlet tzerinden yapilmaktadir.

NeyimVar T.C. Saglik Bakanhgi uygulamasidir.
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Tanitin Tanitim
sikayet Sikayetl
| Sorular Sorular
Ozet ve Ozet ve

Tan
Sik:
Sori

Oze

Tanitim
Sikayetler
Sorular

Ozet ve Sonug

Onerilen Branslar

Latfen asagidaki listenin tam olmayabilecegini, yalnizca
bilgilendirme amacl olarak sunuldugunu ve uzman bir
tibbi gérus icermedigini dikkate aliniz.

MHRS sistemi izerinden randevu olusturmak igin herhangi bir satira tiklayin.

1. Aile Hekimligi Randevu Al >
2. GOgus Hastaliklari Randevu Al >
3. ic Hastaliklar Randevu Al >

Merkezi Hekim
.Q Randewvu Sisterni www.mhrs.gov.tr

Geri Bildirim
NeyimVar'i degerlendirir misiniz?
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Chat GPT,
Gemini,

Grok,
Claude,
DeepSeek

Guinlik Pratikte Yapay Zeka Uygulama Alanlari

Uygulama Alani

Aciklama

Ornek Kullanim

Sunum hazirlama

lgerik olustiirma ve gorsel
destek saglama

Slayt metinlerini yapilandirma, grafik dnerisi

Ders/egitim materyal
haziriama

Farkli ogrenme diizeylerine
gore icerik gelistirma

Ayni konuyu intern ve uzmanlik 6grencisine
ayri sunumlarla anlatma

Sinav sorusu olusturma

Yazim ve dil bilgisi kontrolu

Klinik senaryo ya da bilgi
duzeyine uygun soru uretme

Vaka temelli coktan se¢meli soru yazdirma

Makale, proje ya da e-posta metni denetimi

Ceviri

Makale arama ve 0zetleme

Bilimsel metinlerin ¢ift yonlii
cevirisi

Tirkce’¢én Ingilizce’ye makale ozeti

Referans yénetimi

Kaynaklarin uygun stilde
formatlanmarii

Spesifik anahtar kelimelerle dzetlenmis kaynak

listesi

APA, Vancouver vb. stillere uygun kaynak dizimi

Ozet olusturma

Makale taslagi olusturma

Uzun metinlerin akademik
Ozetinin ¢ikarilmasi

Literatur tarama 6zeti

Giris-Yontem-Tartisma sablonu hazirlama

Intihal kontrolu

Yazilarin 6zgunlik degerlendir-

Turnitin/Al desteki benzerlik analizi 6nerileri

Hasta egitimi materyali

Toplanti ve zaman yonetimi

Karmasik bilgilerin hastaya
uygun dilde sadelestirilmesi

KOAH bilgilendirme brosiiru

Komisyon toplantisindan eylem plani tretimi




Ses kaydini yaziya
donusturebileceginiz uygulamalar
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Al'nin Etik ve
Yasal Boyutlari

* Al'nin kullaniminda etik ve ETHICS
hukuki sorumluluklar

e Al destekli kararlarin hasta
guvenligine etkileri




Soru 11: Gégus cerrahisi ve gogus hastaliklarinda yapay zeka uygulamalannin en etkili olacadi alan
sizce hangisidir? (birden fazla se¢im yapilabilir)
258 yannt

Radyoloji, GorUntd analizi 246 (9%95,3)
Rekonstruksiyon 67 (%26)

Tedavi segcmi

Risk analizi

97 (%37.6)

171 (%66,3)
Tedavi bagan -Prognoz fahmini 148 (%57 4)
Robotik cerrahi

Solunum fonksiyon testlen analizi
Yodun bakim iglemlern

Uyku hastaliklan teghis ve teda...
Astim KOAH tedavisi

IPF hastalif

116 (%A45)

156 (%60.5)
48 (%18.6)
115 (%44.6)

49 (%10)
59 (%22,9)

0 50 100 150 200 250
ymalar

Gogiis Hastaliklar ve Gogiis Cerrahisi Hekimlerinin Akciger saghfinda Yapay Zeka ve
Klinik Kullanim Farkindahig
Gizem Ozgibik ISIK , Neslihan OZCELIK , H.Volkan KARA



Soru 9: Yapay zeka uygulamalannin gelecekte gogiis cerrahisi ve gogus hastaliklan bilimlerine etkisi

nasil olacaktir?
258 yarut

@ Yapay zeka uygulamalan gelacoxta
klink kargilik bularak alktif ve yodun
clarak kullanilacakhr,

@ Yapay zeka uygulamalan gelecexte
klinik kargilik bulamayacak ve akdif ve
yoGun olarak kullanilamayacaklir.

@ Fikrim yok.

Soru 10: Yapay zeka uygulamalarinin etkisi ile gelecekte gogus cerrahisi ve gogus hastaliklarinda is

yuklU dagihmini nasil bekliyorsunuz?
258 yanit

@ Hekim is glicine gereklilik artacaktir.
@ Hekim ig gicine gereklilik azalacakur,
® Fikrim yok.




Soru 21: Yapay zeka uygulamalannin tipta kullanimi ile ortaya ¢ikacak problemlerde sorumliuluk

konusunda ne dugunuyorsunuz?
258 yanat

© Sorumluiuk hekimdedic,

©® Sorumiuuk yapay zeka
gehgtincisindedir,

® Fixnm yok.







Critical Thinking
- Erosion from LLM
Use
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ASYOD

DIJITAL SAGLIK
BILIM KURULU







Dr Hua

* Cin merkezli Synyi Al sirketi ile Almoosa Health Group arasinda yapilan
isbirligiyle Suudi Arabistan’da (Al Ahsa bolgesinde) yapay zeka tabanli
bir klinik pilotu baslatildi.

e Bu klinikte “Dr. Hua” adi verilen sanal doktor, semptomlar,
goruntuleme (ornegin rontgen, elektrokardiyogram) ve benzeri
verileri analiz ederek tani koyma ve tedavi 6nerileri sunma gorevini
tstleniyor. Ancak her oneri lisansl bir insan hekim tarafindan gozden

geciriliyor.



* Ozellikle uzak bolglerde ya da belirli branslarda tele-konstltasyon,
izlem-monitoring gibi uygulamalar yayginlasiyor.
e Suudi Arabistan Saglik Bakanligi, “Seha Virtual Hospital” gibi buyuk

Olcekli sanal hastane projelerini yurutiyor. Bunlarda hastalar video
araciligiyla uzaktan hekimle gérisuyor, bazi bakim ve takibin uzaktan

vapilmasi saglaniyor.
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